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狔＝犺狓＋狀 （１）

{B

，狓?~£¸\

，ç�"Æm«

，犺?Uû-Í·

（ＰｏｉｎｔＳｐｒｅａｄＦｕｎｃｔｉｏｎ，ＰＳＦ），狀��[\ªAB

YuQËJ¦øù．��JªA�G/�á��äé{

（２），犢，犡¯°犎 Ê犖 ü'?狔，狓，犺，ｎQG/�

q�．

犢（犳狓，犳狔）＝犎（犳狓，犳狔）·犡（犳狓，犳狔）＋犖（犳狓，犳狔） （２）
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（Ｆｏｕｒｉｅｒ ＷｉｅｎｅｒＦｉｌｔｅｒ，

ＦＷＦ）
［１４］．#rpKQ;¹W·�G/�á��?

λ犳（犳狓，犳狔）＝
｜犎（犳狓，犳狔）｜

２

｜犎（犳狓，犳狔）｜
２＋δ

（３）

{B

，λ犳（犳狓，犳狔）��#rpKL�犳狓，犳狔 ¹QÑ

，α?#rpKBQ¹äW·

，犖 ?¸\Q\�·t

，σ
２
?

øùQ=�．Ê�

，
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（４）．犢ｗｉｅｎｅｒ（犳狓，犳狔）���J¸\Hª#rpK��O

á犳狓，犳狔 ¹QÑ

，
V

犢ｗｉｅｎｅｒ（犳狓，犳狔）＝
λ犳（犳狓，犳狔）·犢（犳狓，犳狔）

犎（犳狓，犳狔）
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