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　　犉狅狌狀犱犪狋犻狅狀犻狋犲犿：ＴｈｅＮａｔｉｏｎａｌＮａｔｕｒａｌＳｃｉｅｎｃｅＦｏｕｎｄａｔｉｏｎｏｆＣｈｉｎａ（Ｎｏｓ．３１４６０２４８，６１２６２０５９），ｔｈｅＯｕｔｓｔａｎｄｉｎｇＹｏｕｔｈＳｃｉｅｎｃｅａｎｄ

ＴｅｃｈｎｏｌｏｇｙＩｎｎｏｖａｔｉｏｎＴａｌｅｎｔＴｒａｉｎｉｎｇＰｒｏｊｅｃｔｏｆＸｉｎｊｉａｎｇ （Ｎｏ．２０１３７２１０１６），Ｄｒ．Ｓｔａｒｔｕｐｆｕｎｄ，ＡｕｔｏｎｏｍｏｕｓＲｅｇｉｏｎ，Ｘｉｎｊｉａｎｇ

ＵｎｉｖｅｒｓｉｔｙＳｃｉｅｎｃｅａｎｄＴｅｃｈｎｏｌｏｇｙＢｒａｎｃｈｏｆＸｉｎｊｉａｎｇＰｒｏｊｅｃｔ（Ｎｏ．２０１５９１１０２）ａｎｄｔｈｅＸｉｎｊｉａｎｇＡｕｔｏｎｏｍｏｕｓＲｅｇｉｏｎＧｒａｄｕａｔｅＳｔｕｄｅｎｔ

ＲｅｓｅａｒｃｈＩｎｎｏｖａｔｉｏｎＰｒｏｊｅｃｔ（Ｎｏ．ＸＪＧＲＩ２０１５０２５）
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