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ＷＵＹｉｑｕａｎ
１，２，３，４，ＷＡＮＧＫａｉ１，ＤＡＩＹｉｍｉａｎ１

（１犆狅犾犾犲犵犲狅犳犈犾犲犮狋狉狅狀犻犮犪狀犱犐狀犳狅狉犿犪狋犻狅狀犈狀犵犻狀犲犲狉犻狀犵，犖犪狀犼犻狀犵犝狀犻狏犲狉狊犻狋狔狅犳犃犲狉狅狀犪狌狋犻犮狊犪狀犱犃狊狋狉狅狀犪狌狋犻犮狊，

犖犪狀犼犻狀犵２１００１６，犆犺犻狀犪）

（２犛狋犪狋犲犓犲狔犔犪犫狅狉犪狋狅狉狔狅犳犗犻犾犪狀犱犌犪狊犚犲狊犲狉狏狅犻狉犌犲狅犾狅犵狔犪狀犱犈狓狆犾狅犻狋犪狋犻狅狀，犛狅狌狋犺狑犲狊狋犘犲狋狉狅犾犲狌犿犝狀犻狏犲狉狊犻狋狔，

犆犺犲狀犵犱狌６１００００，犆犺犻狀犪）

（３犛狋犪狋犲犓犲狔犔犪犫狅狉犪狋狅狉狔狅犳犕犪狉犻狀犲犌犲狅犾狅犵狔，犜狅狀犵犼犻犝狀犻狏犲狉狊犻狋狔，犛犺犪狀犵犺犪犻２０００９２，Ｃｈｉｎａ）

（４ＪｉａｎｇｓｕＫｅｙＬａｂｏｒａｔｏｒｙｏｆＱｕａｌｉｔｙＣｏｎｔｒｏｌａｎｄＦｕｒｔｈｅｒＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇｏｆＣｅｒｅａｌｓａｎｄＯｉｌｓ，

ＮａｎｊｉｎｇＵｎｉｖｅｒｓｉｔｙｏｆＦｉｎａｎｃｅＥｃｏｎｏｍｉｃｓ，Ｎａｎｊｉｎｇ２１００４６，Ｃｈｉｎａ）

犃犫狊狋狉犪犮狋：Ｔｏｒｅｍｏｖｅｍｉｘｅｄｎｏｉｓｅｂｅｔｔｅｒ，ｗｈｉｃｈｉｓｃｏｍｐｏｓｅｄｏｆｉｍｐｕｌｓｅｎｏｉｓｅａｎｄＧａｕｓｓｉａｎｎｏｉｓｅ，ａｍｉｘｅｄ

ｎｏｉｓｅｒｅｍｏｖａｌｍｅｔｈｏｄｂａｓｅｄｏｎｎｏｎｌｏｃａｌｍｅａｎｓｆｉｌｔｅｒａｎｄＳｍａｌｌＵｎｉｖａｌｕｅＳｅｇｍｅｎｔＡｓｓｉｍｉｌａｔｉｎｇＮｕｃｌｅｕｓ

（ＳＵＳＡＮ）ｏｐｅｒａｔｏｒｗａｓｐｒｏｐｏｓｅｄ．Ｆｉｒｓｔｌｙ，ａｃｃｏｒｄｉｎｇｔｏｔｈｅｄｉｆｆｅｒｅｎｃｅｏｆｓｈａｐｅｆｅａｔｕｒｅｓｏｆｕｎｉｖａｌｕｅ

ｓｅｇｍｅｎｔａｓｓｉｍｉｌａｔｉｎｇｎｕｃｌｅｕｓｂｅｔｗｅｅｎｔｈｅｉｍｐｕｌｓｅｎｏｉｓｅｐｏｉｎｔｓａｎｄｃｏｎｎｅｒｐｏｉｎｔｓ，ｔｈｅｍｅｔｈｏｄｅｘｔｒａｃｔｓ

ｍａｎｙｃｈａｒａｃｔｅｒｉｓｔｉｃｐｏｉｎｔｓｂｙＳＵＳＡＮｏｐｅｒａｔｏｒ，ｗｈｉｃｈｃｏｎｔａｉｎｓｍａｉｎｌｙｉｍｐｕｌｓｅｎｏｉｓｅｐｏｉｎｔｓａｎｄｍａｙａｌｓｏ

ｃｏｎｔａｉｎａｓｍａｌｌｐａｒｔｏｆｃｏｒｎｅｒｐｏｉｎｔｓ．Ｔｈｅｃｈａｒａｃｔｅｒｉｓｔｉｃｐｏｉｎｔｓａｒｅｓｏｒｔｅｄ．Ｔｈｅｐｏｉｎｔｓｗｈｏｓｅｆｒｅｑｕｅｎｃｙｏｆ

ｏｃｃｕｒｒｅｎｃｅｒａｎｋｓｔｏｐｔｗｏａｒｅｉｍｐｕｌｓｅｎｏｉｓｅｐｏｉｎｔｓ．Ｔｈｅｎ，ｔｈｅｍｅａｎｏｆｎｏｎｉｍｐｕｌｓｅｎｏｉｓｅｐｏｉｎｔｓｉｎｔｈｅ

ｐｕｌｓｅｎｏｉｓｅｐｏｉｎｔ′ｓｎｅｉｇｈｂｏｒｈｏｏｄｉｓｃａｌｃｕｌａｔｅｄｂｙｔｈｅｉｍｐｒｏｖｅｄｍｅａｎｆｉｌｔｅｒｍｅｔｈｏｄｔｏｒｅｐｌａｃｅｔｈｅｉｍｐｕｌｓｅ

ｎｏｉｓｅｐｏｉｎｔｓ′ｓｇｒａｙｖａｌｕｅ．Ｆｉｎａｌｌｙ，ｆｏｒｔｈｅｉｍａｇｅｗｈｏｓｅｉｍｐｕｌｓｅｎｏｉｓｅｈａｓｂｅｅｎｆｉｌｔｅｒｅｄ，ｔｈｅｒｅｍａｉｎｉｎｇ
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Ｇａｕｓｓｉａｎｎｏｉｓｅｉｓｄｅｎｏｉｓｅｄｂｙｎｏｎｌｏｃａｌｍｅａｎｓｆｉｌｔｅｒｍｅｔｈｏｄ．Ａｌａｒｇｅｎｕｍｂｅｒｏｆｄｅｎｏｉｓｉｎｇｅｘｐｅｒｉｍｅｎｔａｌ

ｒｅｓｕｌｔｓｓｈｏｗｔｈａｔ，ｃｏｍｐａｒｅｄｗｉｔｈｔｈｅｍｅｔｈｏｄｃｏｍｂｉｎｉｎｇａｄａｐｔｉｖｅｍｅｄｉａｎｗｉｔｈｗｅｉｇｈｔｅｄｍｅａｎ，ｔｈｅ

ｍｅｔｈｏｄｃｏｍｂｉｎｉｎｇｍｅｄｉａｎｆｉｌｔｅｒｗｉｔｈｗａｖｅｌｅｔｔｒａｎｓｆｏｒｍ，ａｎｄｔｈｅｍｅｔｈｏｄｃｏｍｂｉｎｉｎｇｐｕｌｓｅｃｏｕｐｌｅｄｎｅｕｒａｌ

ｎｅｔｗｏｒｋｗｉｔｈｍｅｄｉａｎｆｉｌｔｅｒ，ｔｈｅｐｒｏｐｏｓｅｄｍｅｔｈｏｄｈａｓｂｅｔｔｅｒｓｕｂｊｅｃｔｉｖｅｖｉｓｕａｌｅｆｆｅｃｔ，ａｎｄｐｒｅｓｅｒｖｅｓｔｈｅ

ｅｄｇｅｓａｎｄｄｅｔａｉｌｓｏｆｉｍａｇｅｂｅｔｔｅｒ，ａｎｄｉｔｈａｓｇｒｅａｔｉｍｐｒｏｖｅｍｅｎｔｉｎｏｂｊｅｃｔｉｖｅｑｕａｎｔｉｔａｔｉｖｅｅｖａｌｕａｔｉｏｎ

ｉｎｄｉｃａｔｏｒｓｓｕｃｈａｓｐｅａｋｓｉｇｎａｌｔｏｎｏｉｓｅｒａｔｉｏ．Ｔｈｅｐｒｏｐｏｓｅｄｍｅｔｈｏｄｓｈｏｗｓｏｂｖｉｏｕｓａｄｖａｎｔａｇｅｓｉｎｒｅｍｏｖｉｎｇ

ｍｉｘｅｄｎｏｉｓｅ．

犓犲狔狑狅狉犱狊：Ｉｍａｇｅｄｅｎｏｉｓｉｎｇ；Ｍｉｘｅｄｎｏｉｓｅ；ＳＵＳＡＮｏｐｅｒａｔｏｒ；Ｉｍｐｒｏｖｅｄｍｅａｎｆｉｌｔｅｒｍｅｔｈｏｄ；Ｎｏｎｌｏｃａｌ

ｍｅａｎｓｆｉｌｔｅｒ

犗犆犐犛犆狅犱犲狊：１００．０１００；１００．２０００；１００．３００８；１００．４９９７；１１０．４２８０
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