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基于边窗滤波的高动态红外图像压缩增强算法

桑贤侦， 朱鸿泰， 程虎*， 李敏， 胡楷， 唐俊， 郝明东， 袁政
中国电子科技集团公司第五十八研究所，江苏  无锡  214035

摘要  红外热成像系统采集的数据大都是高动态范围，为了实现高动态红外图像的可视化，动态范围压缩和细节增强技

术的研究至关重要。针对传统方法存在的梯度反转伪影、低对比度细节丢失、背景噪声过增强等问题，提出一种基于边

窗滤波的高动态红外图像压缩增强方法。首先，采用边窗滤波将原始红外图像分解为基础分量和细节分量；然后，根据

基础分量的灰度级分布情况，设计一种自适应阈值的平台直方图算法，对基础分量进行压缩；接着，利用双边滤波器核权

重分布特点，生成自适应增益系数，对细节分量进行增强；最后，对基础分量和细节分量进行加权融合，并将结果量化到 8
位动态范围。实验结果表明，与经典的压缩增强方法相比，所提方法对强边缘具有更好的保边效果，可以有效避免梯度

反转伪影和光晕问题，细节信息更丰富，背景噪声抑制效果更好，对不同场景的适应性更强。
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Abstract Data collected via infrared thermal imaging systems are primarily in high dynamic range.  Thus, research on 
dynamic range compression and detail enhancement technology is crucial to achieve visualization of high dynamic infrared 
images.  This paper addresses the challenges of gradient reversal artifacts, low contrast detail loss, and background noise 
over enhancement in traditional methods.  In this paper, we propose a high dynamic infrared image compression and 
enhancement method based on side window filtering.  First, side window filtering is used to decompose the original 
infrared image into basic and detail components.  Then, an adaptive threshold platform histogram algorithm is designed 
based on the grayscale distribution of the basic component in order to compress the basic component.  The detail 
component is enhanced using the adaptive gain coefficient generated via the weight distribution characteristics of the 
bilateral filter core.  Finally, the basic and detail components are weighed and fused and quantified to an 8-bit dynamic 
range.  According to experimental results, compared with classic compression enhancement methods, the proposed 
method has a superior edge preservation effect on strong edges, can effectively avoid gradient inversion artifacts and halo 
problems, and has richer detail information, better background noise suppression effect, and stronger adaptability to 
different scenes.
Key words infrared imaging; side window filtering; dynamic range compression; detail enhancement; adaptive gain

1　引   言

红外成像技术广泛应用于航空及民用领域［1-3］，高

质量的红外设备可以适应 50 K 范围温度，检测 0. 01 K
以内的温度差［4］。红外成像设备采集的图像数据大多

为 12 bit 到 16 bit 动态范围，而显示设备只显示 8 bit 位
宽数据［5］。为了满足显示设备要求，需要对红外图像

进行压缩，如果压缩方法不当，将造成原有信息损失，

例如细节信息丢失、低灰度级目标模糊及过增强噪声

产生等［6］。因此，对高动态红外图像进行压缩和增强
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时，既要压缩高动态范围灰度信息，又要避免低动态范

围细节信息丢失。

常见的高动态红外图像压缩增强方法有 3 类：基

于映射的方法、基于梯度域的方法及基于分解的方

法［7］。基于映射的方法是通过调整图像中背景和细节

信息的直方图统计分布来实现的，该方法增强效果有

限，但算法简单、易于实现，广泛应用于工程中。自动

增益控制（AGC）方法去除极值后，将动态范围映射到

8 bit［8］。直方图均衡化（HE）方法利用累计分布函数对

强度进行归一化，使灰度强度均匀分布，该方法提升了

主要温度范围的对比度，但存在噪声过度增强、细节

丢 失 及 冲 刷 效 应 等 问 题［9］。 为 了 克 服 以 上 问 题 ，

Vickers［10］提出平台直方图（PE）方法，利用平台阈值来

抑制均匀区域的增强，提升非主要温度范围的对比度，

该方法增强效果易受阈值影响。基于梯度域的方法是

通过衰减亮度图像中的大梯度幅值实现对红外图像动

态范围压缩的，该方法计算量巨大，未能得到广泛研究

应用［11］。 FLIR 公司提出了数字细节增强（DDE）技

术，该技术将图像分解为基础分量和细节分量，分别进

行压缩和增强处理，再进行融合，从而实现既压缩动态

范围又保留细节信息的目标［12］。由于保密原因，DDE
技术未被公开。基于该思想，Branchitta 等［13］提出了基

于双边滤波的动态范围压缩方法，利用双边滤波将红

外图像分解为基础分量和细节分量，采用伽马校正对

基础分量进行压缩，对细节分量进行拉伸，再将两者加

权融合。该方法在强边缘易产生梯度反转伪影，在平

坦区域产生噪声。Zuo 等［14］在双边滤波后引入自适应

高斯滤波，提出了基于双边滤波和自适应细节增强的

方法（BF&DDE），该方法在一定程度上能避免梯度反

转伪影，抑制噪声，但计算量较大。Liu 等［15］用引导滤

波代替双边滤波来避免梯度反转伪影，提出了基于引

导滤波的增强方法（GF&DDE），该方法提升了计算速

度，但需要设置参数适应不同场景，自适应能力较差。

之后，Chen 等［16］简化引导滤波计算流程，提出了基于

快 速 引 导 滤 波 和 平 台 直 方 图 的 增 强 方 法（FGF&
DDE），将引导滤波与高斯滤波结合来分解红外图像，

利用平台直方图对基础分量进行压缩，采用引导滤波

权重系数对细节分量进行增强。该方法提高了引导滤

波的计算速度，避免梯度反转伪影，但在一些场景中，

该方法处理的强边缘区域存在光晕效应，局部区域对

比度较差。目前，对高动态红外图像进行压缩增强的

研究都是基于引导滤波来分解红外图像的［17-18］。

针对现有方法存在的梯度反转伪影、低对比度细

节丢失、背景噪声过增强等问题，首先，本文设计保边

能力更佳的边窗滤波算法分解红外图像；然后为了提

高图像对比度，保留细节信息，设计基于自适应阈值的

平台直方图算法对基础分量进行压缩；之后为了增强

高频细节，抑制背景噪声放大，设计一种自适应增益算

法对细节分量进行增强；最后将处理后的基础分量和

细节分量融合输出。

2　增强算法设计

利用边窗滤波（SWF）将原始图像分解为基础分

量，表达式为

IB = SWF( I ) ， （1）
式中：I为原始图像；IB 为基础分量；SWF( · )为边窗滤

波。细节分量为原始图像减去基础分量的结果，即

ID = I - IB 。 （2）
基础分量包含大动态范围低频信息，采用基于自

适应阈值的平台直方图进行压缩，得到 IBP；细节分量

包含图像小动态范围高频信息，包含边缘细节、纹理以

及低对比度目标信息，对细节分量进行自适应增强，得

到 IDP。将两部分加权融合，输出 8 bit图像数据用于显

示，算法流程如图 1 所示。

2. 1　边窗滤波

为了避免滤波结果受边缘另一侧信息影响，Yin
等［19］提出了边窗滤波算法，其滤波窗口如图 2 所示。

图 2 中，( x，y )为待滤波像素点，θ为滤波窗口与水

平方向夹角，ρ为窗口另一个方向长度，r为窗口半径。

根据定义，点 ( x，y ) 处的边窗有无穷多个，实际应用

中，只使用其中的 8 种窗口，分别为 L、R、U、D、NW、

NE、SW、SE，其 中 θ= π/2 × k，k∈ [0，3]，并 且 ρ=
m× r，m ∈ [0，1]，如图 3 所示。

结合图 3 中 8 种类型滤波窗口进行分析，在图像低

频平坦区域，不同滤波窗口的滤波结果是一致的，而在

图 1　增强算法流程

Fig.  1　Flow chart of enhancing algorithm

高频边缘区域，不同滤波窗口的滤波结果存在明显差

异。同时，滤波结果也受滤波窗口半径 r影响，r越大

滤波效果越平滑。滤波结果除了受滤波窗口的形状和

尺寸影响外，也受滤波核权重的影响。采用双边滤波

器来设置边窗滤波核权重值，表达式为

W ( x，y，i，j)= e
-

|| ( x- i )2 +( y- j )2

2δ 2
s × e

-
|| f ( x，y )- f ( i，j )

2δ 2
r ，（3）

式中：( x，y )为待滤波像素位置；( i，j )为滤波窗口中心

位置；f ( x，y ) 为像素点的灰度值；δ s 为空间域尺度系

数；δ r 为值域尺度系数。当滤波窗口大小为 3×3、δ s 为

7、δ r 为 0. 3 时，双边滤波器权重为
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8 种不同边窗的滤波核形式如图 4 所示。

不同边窗滤波后的结果为

I i =
1
Ki

∑
j∈wi

wijq j ， （5）

式中：I i为滤波结果；i为边窗类型；q j为滤波窗口wi内

像素点 j的灰度值；wij为边窗滤波器权重；Ki为边窗的

权重之和。

Ki = ∑
j∈wi

wij，  i∈ S ， （6）

式中：S={L，R，U，D，NW，NE，SW，SE}表示不同的

边窗。代价函数为

Ei = q k - I i
2

2
 ， （7）

式中：q k 为待滤波像素的灰度值。最佳边窗滤波结

果为

Im = arg min i∈ S Ei 。 （8）
结合式（5）~（8）进行分析，边窗滤波的窗口分布

在边缘的一侧，有效避免另一侧灰度信息的影响，从而

实现保边效果。而常用的保边滤波算法主要有双边滤

波和引导滤波，其中，双边滤波是利用边缘点周围的空

图 2　边窗滤波的窗口

Fig.  2　Window for side window filtering

图 3　8 种不同类型的边窗。  （a） 左、右边窗；（b） 上、下边窗；（c） 西北、西南边窗；（d） 东北、东南边窗

Fig.  3　 Eight different types of side windows.  (a) Left and right side windows; (b) upper and lower side windows; (c) northwest and 
southwest side windows; (d) northeast and southeast side windows

图 4　边窗滤波的滤波核。（a）左边窗；（b）右边窗；（c）上边窗；（d）下边窗；（e） 西北边窗；（f） 东北边窗；（g） 西南边窗；（h） 东南边窗

Fig.  4　Filtering kernel of edge window filtering.  (a) Left window; (b) right window; (c) upper window; (d) lower window; (e) northwest 
side window; (f) northeast side window; (g) southwest side window; (h) southeast side window
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高频边缘区域，不同滤波窗口的滤波结果存在明显差

异。同时，滤波结果也受滤波窗口半径 r影响，r越大

滤波效果越平滑。滤波结果除了受滤波窗口的形状和

尺寸影响外，也受滤波核权重的影响。采用双边滤波

器来设置边窗滤波核权重值，表达式为

W ( x，y，i，j)= e
-
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式中：( x，y )为待滤波像素位置；( i，j )为滤波窗口中心

位置；f ( x，y ) 为像素点的灰度值；δ s 为空间域尺度系

数；δ r 为值域尺度系数。当滤波窗口大小为 3×3、δ s 为
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W bf =
é

ë

ê

ê
êê
ê

êw 11

w 21

w 31

w 12

w 22

w 32

w 13

w 23

w 33

ù

û

ú
úú
ú
ú
ú

=
é

ë

ê

ê
êê
ê

ê0.97
0.98
0.97

0.98
1.00
0.98

0.97
0.98
0.97

ù

û

ú
úú
ú
ú
ú
 。（4）

8 种不同边窗的滤波核形式如图 4 所示。

不同边窗滤波后的结果为

I i =
1
Ki

∑
j∈wi

wijq j ， （5）

式中：I i为滤波结果；i为边窗类型；q j为滤波窗口wi内

像素点 j的灰度值；wij为边窗滤波器权重；Ki为边窗的

权重之和。

Ki = ∑
j∈wi

wij，  i∈ S ， （6）

式中：S={L，R，U，D，NW，NE，SW，SE}表示不同的

边窗。代价函数为

Ei = q k - I i
2

2
 ， （7）

式中：q k 为待滤波像素的灰度值。最佳边窗滤波结

果为

Im = arg min i∈ S Ei 。 （8）
结合式（5）~（8）进行分析，边窗滤波的窗口分布

在边缘的一侧，有效避免另一侧灰度信息的影响，从而

实现保边效果。而常用的保边滤波算法主要有双边滤

波和引导滤波，其中，双边滤波是利用边缘点周围的空

图 2　边窗滤波的窗口

Fig.  2　Window for side window filtering

图 3　8 种不同类型的边窗。  （a） 左、右边窗；（b） 上、下边窗；（c） 西北、西南边窗；（d） 东北、东南边窗

Fig.  3　 Eight different types of side windows.  (a) Left and right side windows; (b) upper and lower side windows; (c) northwest and 
southwest side windows; (d) northeast and southeast side windows

图 4　边窗滤波的滤波核。（a）左边窗；（b）右边窗；（c）上边窗；（d）下边窗；（e） 西北边窗；（f） 东北边窗；（g） 西南边窗；（h） 东南边窗

Fig.  4　Filtering kernel of edge window filtering.  (a) Left window; (b) right window; (c) upper window; (d) lower window; (e) northwest 
side window; (f) northeast side window; (g) southwest side window; (h) southeast side window
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间域和值域信息实现保边去噪的［20］，引导滤波是利用

引导图解出的局部线性滤波系数达到边缘信息保留效

果的［21］。由于在边缘位置进行滤波时，滤波窗口均引

入边缘两侧灰度信息，保边效果要低于边窗滤波。

为了验证所提方法对强边缘具有更好的保边效

果，对台阶、斜坡、屋顶边缘的模型图像进行滤波。对

滤波后的第 100 行数据进行对比，结果如图 5 所示。

在图 5（b）和图 5（c）中，实心圆线为边缘图像第 100 行

原始数据，方块线、菱形线、空心圆线分别为双边滤

波、引导滤波、所提方法的滤波结果，从三种边缘滤波

结果可以看出，所提方法在边缘位置保边能力最好，

更有利于避免梯度反转伪影问题。在高动态红外图

像压缩中，双边滤波和引导滤波有一定的保边能力，

由于两种滤波器窗口不是边窗形式，在滤波过程中对

强边缘两侧的灰度信息进行加权求和，从而对强边缘

位置保边效果不好［14-15］，仍然存在梯度反转伪影和光

晕问题。

对边缘进行滤波时，若滤波效果不保边，强边缘信

息将被分到细节分量中，在拉伸增强后，容易出现梯度

反转伪影，同时，在细节分量中占据较宽动态范围，也

会削弱低对比度细节的增强；若滤波效果比较保边，弱

边缘的细节信息不易被分到细节分量中，从而无法对

低对比度边缘细节进行增强。因此，最佳的滤波器对

强边缘尽可能保边，对弱边缘进行平滑滤波。对 16 bit
红外图像进行滤波处理，结果如图 6 所示。

对于含有强边缘的区域 a 和 c，从图 6（c）和图 6（e）
可以看出，所提方法保边能力最好；对于含有弱边缘细

节的区域 b 和 d，从图 6（d）和图 6（f）可以看出，所提方

法对强边缘位置保边效果最好，对弱边缘又能进行平

滑处理。因此，采用所提滤波方法对原始图像进行分

解更有利于后续压缩增强处理。

2. 2　基础分量处理

基础分量包含高动态范围的低频信息，需要进行

压缩处理。自动增益控制法进行压缩时允许少数极端

像素值出现饱和，这可能导致主要温度范围的对比度

较低。文献［13］采用直方图投影法进行压缩，该方法

能有效保留不同灰度级信息，当少量像素占据较多灰

度级时，主要温度范围的对比度较低。文献［14］采用

平台直方图进行压缩，可以提升主要温度范围的对比

图 5　双边滤波、引导滤波及所提方法的滤波结果。（a） 台阶边缘、斜坡边缘、屋顶边缘模型图像；（b） 图像第 100 行数据及滤波后的

数据曲线；（c）局部放大

Fig.  5　Filtering results of bilateral filtering, guided filtering, and proposed method.  (a) Model images of step edge, slope edge, roof 
edge; (b) curve of data in the 100th line of the image and filtered results; (c) local amplification

度，但会使占少量像素灰度级压缩丢失，由于平台阈值

固定，对不同场景适应性较低。因此，对基础分量的处

理既要提升占多数像素灰度级对比度，又要保留占少

量像素灰度级的信息。

本文设计了自适应阈值的平台直方图法，首先对

基础分量直方图进行统计，表达式为

P ( Ik )= nk， （9）
式中：nk为灰度级等于 Ik的像素个数。然后，对 P中不

为零的数值进行统计，表达式为

F ( l )= P ( k )，  l= 1，2，3，⋯，L ， （10）
式中：P ( k )为 P中第 l个不为零的值；L为 P中不为零

的数据的个数。接着，对 F由小到大进行排序，并取中

值，有

T h = Median ( F ) ， （11）
式中：Median (⋅)为先排序后取中值操作；T h 为平台直

方图的阈值。选取直方图统计非零值的中值为阈值，

可以使阈值位于占多数像素灰度级和占少量像素灰度

级之间，在提升图像对比度和保留细节信息之间达到

最佳平衡。之后，对图像直方图分布进行剪切，表达

式为

H ( l )=ì
í
î

T h， P ( l )> T h

P ( l )， P ( l ) ≤ T h
 ， （12）

式中：H ( l )为剪切后的直方图分布。那么累计分布函

数为

CDF( x )=
ì
í

î

ïïïï

ïïïï

H ( 0 ) /N，  x= 0

∑
i= 0

i= x

H ( i ) /N， x≠ 0 ， （13）

式中：N为剪切后像素总数。基本分量的重新投影可

以表示为

IBP = CDF( IB )× RB ， （14）
式中：RB 为输出动态范围；IBP 为压缩后的基础分量。

分别用自动增益控制、直方图投影、平台直方图及所提

方法对基础分量进行压缩处理，结果如图 7 所示。

图 7（a）~（d）为基础分量压缩结果及其直方图，可

以看出：图 7（a）中，自动增益控制法使占多数像素灰

度级的建筑、树叶对比度较低；图 7（b）中，直方图投影

法有效保留占少量像素灰度级的屋顶细节，但使建筑、

树叶对比度降低；图 7（c）中，平台直方图法有效提升

整体对比度，但屋顶细节信息完全丢失；图 7（d）中，所

提方法既保留屋顶细节又提升建筑、树叶对比度，两者

实现最佳平衡。在自动增益控制和直方图投影法的直

方图中，少量像素占了较大的灰度级，说明保留占少量

像素灰度级的屋顶细节后，占多数像素灰度级的建筑、

树叶的对比度被压缩。平台直方图法的直方图中，几

乎没有占少量像素的灰度级，说明该方法最大程度提

高了建筑、树叶信息的对比度，屋顶细节信息完全丢

失。这与压缩结果的分析保持一致。

2. 3　细节分量处理及融合

细节分量包含低动态范围的高频信息，在进行增

强拉伸的同时，需要避免背景噪声放大。

根据平坦和边缘处的双边滤波器特点，设计了一

种自适应增益方法。由式（3），当滤波窗口大小、空间

域和值域尺度系数设定后，滤波核权重由滤波窗口内

灰度值之间的差异决定。平坦区域滤波窗口各点灰度

图 6　双边滤波、引导滤波及所提方法的滤波结果。（a） 含有边缘区域的红外图像；（b） 红外图像第 284 列及滤波后的数据曲线；

（c） a区域的放大；（d） b 区域的放大；（e） c区域的放大；（f） d 区域的放大

Fig. 6　Filtering results of bilateral filtering, guided filtering, and proposed method. (a) Infrared image containing edge area; (b) curve of 
data in the 284th column of infrared image and filtered results; (c) enlargement of area a; (d) enlargement of area b; 

(e) enlargement of area c; (f) enlargement of area d
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度，但会使占少量像素灰度级压缩丢失，由于平台阈值

固定，对不同场景适应性较低。因此，对基础分量的处

理既要提升占多数像素灰度级对比度，又要保留占少

量像素灰度级的信息。

本文设计了自适应阈值的平台直方图法，首先对

基础分量直方图进行统计，表达式为

P ( Ik )= nk， （9）
式中：nk为灰度级等于 Ik的像素个数。然后，对 P中不

为零的数值进行统计，表达式为

F ( l )= P ( k )，  l= 1，2，3，⋯，L ， （10）
式中：P ( k )为 P中第 l个不为零的值；L为 P中不为零

的数据的个数。接着，对 F由小到大进行排序，并取中

值，有

T h = Median ( F ) ， （11）
式中：Median (⋅)为先排序后取中值操作；T h 为平台直

方图的阈值。选取直方图统计非零值的中值为阈值，

可以使阈值位于占多数像素灰度级和占少量像素灰度

级之间，在提升图像对比度和保留细节信息之间达到

最佳平衡。之后，对图像直方图分布进行剪切，表达

式为

H ( l )=ì
í
î

T h， P ( l )> T h

P ( l )， P ( l ) ≤ T h
 ， （12）

式中：H ( l )为剪切后的直方图分布。那么累计分布函

数为

CDF( x )=
ì
í

î

ïïïï

ïïïï

H ( 0 ) /N，  x= 0

∑
i= 0

i= x

H ( i ) /N， x≠ 0 ， （13）

式中：N为剪切后像素总数。基本分量的重新投影可

以表示为

IBP = CDF( IB )× RB ， （14）
式中：RB 为输出动态范围；IBP 为压缩后的基础分量。

分别用自动增益控制、直方图投影、平台直方图及所提

方法对基础分量进行压缩处理，结果如图 7 所示。

图 7（a）~（d）为基础分量压缩结果及其直方图，可

以看出：图 7（a）中，自动增益控制法使占多数像素灰

度级的建筑、树叶对比度较低；图 7（b）中，直方图投影

法有效保留占少量像素灰度级的屋顶细节，但使建筑、

树叶对比度降低；图 7（c）中，平台直方图法有效提升

整体对比度，但屋顶细节信息完全丢失；图 7（d）中，所

提方法既保留屋顶细节又提升建筑、树叶对比度，两者

实现最佳平衡。在自动增益控制和直方图投影法的直

方图中，少量像素占了较大的灰度级，说明保留占少量

像素灰度级的屋顶细节后，占多数像素灰度级的建筑、

树叶的对比度被压缩。平台直方图法的直方图中，几

乎没有占少量像素的灰度级，说明该方法最大程度提

高了建筑、树叶信息的对比度，屋顶细节信息完全丢

失。这与压缩结果的分析保持一致。

2. 3　细节分量处理及融合

细节分量包含低动态范围的高频信息，在进行增

强拉伸的同时，需要避免背景噪声放大。

根据平坦和边缘处的双边滤波器特点，设计了一

种自适应增益方法。由式（3），当滤波窗口大小、空间

域和值域尺度系数设定后，滤波核权重由滤波窗口内

灰度值之间的差异决定。平坦区域滤波窗口各点灰度

图 6　双边滤波、引导滤波及所提方法的滤波结果。（a） 含有边缘区域的红外图像；（b） 红外图像第 284 列及滤波后的数据曲线；

（c） a区域的放大；（d） b 区域的放大；（e） c区域的放大；（f） d 区域的放大

Fig. 6　Filtering results of bilateral filtering, guided filtering, and proposed method. (a) Infrared image containing edge area; (b) curve of 
data in the 284th column of infrared image and filtered results; (c) enlargement of area a; (d) enlargement of area b; 

(e) enlargement of area c; (f) enlargement of area d
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值与中心点近似，计算权重较大，相反，边缘区域的权

重较小。本文用滤波核中心点权重与滤波核权重之和

的比值来判断是否为平坦背景区域，计算公式为

k ( i，j )= w r ( i，j ) /sum (w r ) ， （15）
式中：( i，j )为滤波窗口中心点；sum (w r )为滤波核权重

之和；k ( i，j )为待求比值系数，平坦区域接近于 0. 11，
边缘区域接近于 1，将其归一化到 ( 0，1 )。假定细节分

量增益范围为 a到 b，在图像平坦区域增益较低，避免

背景噪声放大，边缘区域增益较高，增强边缘细节，相

关公式为

G ( i，j )= a+ k ( i，j ) ⋅ b ， （16）
式中：G ( i，j )为图像 ( i，j )点的细节分量自适应增益系

数；a值取 1，b值取 4. 5 时效果最佳。

IDP = G.*ID ， （17）
式中：IDP 为处理后的细节分量；. * 为点乘操作。最后，

对处理后的基础分量和细节分量进行融合，采用加权

线性融合方式，即

Iout = ρ× IBP +( 1 - ρ )× IDP ， （18）
式中：Iout 为输出结果；ρ为融合系数，取 0. 85 时效果

最佳。

3　实验结果及分析

为了验证所提方法的压缩增强效果，对 4 种典

型 场 景 的 16 bit 红 外 图 像 进 行 处 理 ，像 素 大 小 为

320×256。所涉及参数：r= 3、δ s = 7、δ r = 0. 3、a=

1、b= 4. 5、ρ= 0. 85。 对 所 提 方 法 与 AGC、PE、

BF&DDE、GF&DDE、FGF&DDE 方法的效果进行

对比，通过主观定性和客观定量分析来验证所提方

法的有效性。

图 8 是含有强边缘场景效果对比图，该场景含有

温差较大强边缘、左侧低对比度显示器、墙背景边缘。

可以看出：AGC 法处理的图像中，人脸细节丢失，显示

器区域较暗；PE 法提升图像整体对比度，局部过增强

产生噪声；BF&DDE 效果较好，但在强边缘处存在梯

度反转伪影；GF&DDE 和 FGF&DDE 在强边缘处产

生光晕，局部存在过增强噪声；所提方法避免了梯度反

转伪影和光晕现象，同时，在提升对比度和避免噪声之

间达到最佳平衡。

图 9 是含有低对比度细节场景效果对比图，该场

景包含建筑、树叶及屋顶细节。可以看出：AGC 法保

留占少量像素灰度级的屋顶细节，占多数像素灰度级

的建筑、树叶对比度较低；PE 法有效提升整体对比度，

但 屋 顶 细 节 丢 失 ，下 侧 局 部 区 域 偏 暗 ；BF&DDE、

GF&DDE 和 FGF&DDE 有效保留屋顶细节，但建筑、

树叶信息模糊；所提方法既提升建筑、树叶区域对比

度，又在一定程度上保留了屋顶细节。

图 10 是含有噪声的天空背景场景效果对比图，该

场景包含天空区域、路边树木及建筑。可以看出：

AGC 处理的部分区域树干细节丢失，建筑上的天空处

含有微弱噪声，说明原始数据存在微弱噪声；PE 在天

图 7　基础分量处理结果及直方图。（a）自动增益控制；（b）直方图投影；（c）平台直方图；（d）所提方法

Fig.  7　Basic component processing results and their histograms.  (a) Automatic gain control; (b) histogram projection; (c) platform 
histogram; (d) proposed method
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空区域产生过增强噪声；FGF&DDE 较 PE 产生的噪

声更多，说明 FGF&DDE 除平台直方图引入的噪声

外 ，在 细 节 处 理 部 分 增 强 了 噪 声 ；BF&DDE 和

GF&DDE 在一定程度上也增强背景噪声；所提方法处

理的图像中，天空区域噪声分布与 AGC 的一致，说明

在处理细节分量时，有效避免了噪声放大。

图 11 是含有高动态范围场景效果对比图，该场景

包含天空区域、车辆、田地及高温着火点。可以看出：

AGC 处理的图像中，高温区域过饱和，低温田地区域

较暗，整体对比度较低；PE 和 FGF&DDE 有效提升田

地区域对比度，右下侧高温区域过饱和，PE 处理的图

像中天空过增强形成冲刷效应；BF&DDE 方法有效保

图 8　不同方法对含有强边缘场景处理的结果

Fig.  8　Results processed by different methods for scenes with strong edges

图 9　不同方法对含有低对比度细节场景处理的结果

Fig.  9　Results processed by different methods for scenes with low contrast details



2410009-8

研究论文 第  60 卷第  24 期/2023 年  12 月/激光与光电子学进展

留了高温区域和田地动态范围的灰度级，但在强边缘

处 产 生 梯 度 反 转 伪 影 ，局 部 田 地 区 域 过 饱 和 ；

GF&DDE 处理的图像中，田地区域对比度较低；所提

方法提升了田地区域的对比度，保留了高温区域细节

信息，避免了背景噪声放大，图像更加自然。

结合以上分析结果，所提方法可以避免梯度反转

伪影和光晕效应，提升图像对比度，保留细节信息，同

时又能抑制背景噪声放大，图像主观效果更好。

传统图像评价指标，包括对比度、平均梯度、信息

熵等，计算值易受图像过饱和区域和噪声影响，不适于

对本文场景图像进行客观定量分析。而对比度增强测

量（EME）可以在一定程度上反映图像对比度，其值越

大，图像对比度越高，信息越丰富，计算公式为

EME = 1
k ∑
i= 1

k

20ln max ( Xi )
min ( Xi )

， （19）

式中：Xi为第 i个图像子块；k为图像中不重叠子块总

数。4 种场景增强结果的 EME 值如表 1 所示。可以看

出：所提方法增强结果的 EME 值都较高；图 9 场景中，

图 10　不同方法对含有噪声的天空背景场景处理的结果

Fig.  10　Results processed by different methods for sky background scene with noise

图 11　不同方法对含有高动态范围场景处理的结果

Fig.  11　Results processed by different methods for scenes with high dynamic range

表 1　测试图像的 EME 值比较

Table 1　EME results for the test images
Method

AGC
PE

BF&DDE
GF&DDE

FGF&DDE
Proposed method

Fig. 8
14. 41
17. 83
18. 54
17. 36
18. 13
19. 58

Fig. 9
13. 07
19. 59
13. 45
13. 04
11. 87
16. 01

Fig. 10
19. 87
17. 68
20. 39
18. 65
21. 64
21. 65

Fig. 11
12. 57
15. 33
17. 46
13. 36
15. 77
15. 14
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PE 法提升对比度效果最好，其 EME 值最大；图 11 场

景中，BF&DDE 法增强效果中存在局部区域过饱和，

其相应的 EME 值较大，与前面定性分析结果一致。这

进一步说明所提方法在提高对比度和保留细节信息之

间实现了最佳平衡。

4　结   论

设计了一种基于边窗滤波的红外图像压缩增强方

法。实验结果表明：边窗滤波对强边缘保边效果更好，

可以有效避免梯度反转伪影和光晕效应；采用自适应

阈值的平台直方图方法处理基础分量时，既能提高对

比度，又能避免低灰度级微弱细节丢失；自适应增益的

细节分量处理方法在增强细节信息同时，有效避免背

景噪声放大。通过对典型场景的测试结果进行分析，

所提方法能有效避免梯度反转伪影，细节信息更丰富，

抑制噪声能力更强，对不同场景的适应性更好。同时，

所提方法中边窗滤波处理过程较复杂，为满足实际工

程项目中对实时性的要求，接下来，将从算法精简优化

和并行计算两个方向进行研究。
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